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Satellite inagery

Se calibré una serie de modelos de regresion de
Random Forest (RF) para analizar la combinacion de
sensores que proporciona la recuperacion mas
eficiente en ambas areas de estudio.
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All models include, if non-correlated forest type and the topography-related predictor variables.
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Variable R? RMSE MAE Este estudio muestra la importancia de los datos
FCC}(]? os 227-5886 290 estructurales en la estimacion de variables biofisicas a
AGB 059 1528 3659 través de los datos de TanDEM-X.
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cH 055 541 404 La disponibilidad limitada de estos datos limita las
Region of the Basque Country (2012) estimaciones en series temporales.
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